Alllance for a Sustainable Amazon
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Uso de la |IA para la
identificacion de especies
de arboles de importancia
economica
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La identificacion

permite una tala

sostenible Datos para

proyectos de

restauracion
Conservar la

biodiversidad
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Desafios
* Lenta y costosa

 participacion de botanicos expertos

 Accesibilidad limitada en zonas remotas

Solucion
 La IA ofrece una alternativa mas

rapida y eficiente
e La recoleccion de datos con un dron
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reduce la dependencia de botanicos A
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Map Pilot Pro
Better data for better maps
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Paso dos
Anotar imagenes

S




Anotar imagenes

 Seleccionar Tipo:
Elige "Segmentacion" o "Deteccion".

Dibujar Mascaras:
Delimita el objeto de interes

Etiquetar Mascaras:
Asignar etiquetas por clasificacion.




Anotacion de imagenes con Roboflow
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model - YOLO("yolovBn.pt", task-"detect™)

model. train(
model-"yolovan.pt"”,
data = "../yolov7/data/20230315 111913.yaml"”,
epochs - 190,
device - 9,
workers-2,
batch - 4,
project = "28230315 111913%,
imgsz-[640,480],
pretrained- True,




model - YOLO("yolov8n.pt", task-"detect™)

model. train(
model-"yolovan.pt"”,
data = "../yolov7/data/20230315 111913.yaml"”,
epochs - 190,
device - 9,
workers-2,
batch - 4,
project = "28230315 111913%,
imgsz-[640,480],
pretrained- True,




model - YOLO("yolovBn.pt", task-"detect™)

model.train(
model-"yolovan.pt"”,
data "../yolov7/data/20230315 111913.yaml”,
epochs - 190,
device - 9,
workers-2,
batch - 4,
project = "28230315 111913%,
imgsz-[640,4380],
pretrained- True,




Resultados

Paso cuatro
Usar modelo para Segmentacion

0 Deteccion

YOLOvVS8



YOLOvVS8
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Suelo sano Suelo insalubre

Principales desafios con la
recopilacion de datos

OxO




Principales desafios con los
datos

Suelo sano Suelo insalubre

 Diferentes condiciones ambientales

» Todas las etapas de crecimiento

e Todas las variaciones estacionales

* Diferentes condiciones de iluminacion
» Todas las condiciones climaticas
 Diversidad geografica

- Etapas fenologicas

» Sotobosque y del Dosel
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Modelos de entrenamiento

Principales desafios
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Modelos de entrenamiento

Principales desafios

 Variabilidad intraespecifica
 Diversidad de datos

 Alto requisito computacional
- Variabilidad en la calidad de la imagen

* Ajuste de hiperparametros del modelo.
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